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Major considerationsMajor considerations

••Database platformDatabase platform
––

 

Oracle, SQL Server, Oracle, SQL Server, PostGresPostGres, DB2, Informix, etc., DB2, Informix, etc.

••Database Database architecturearchitecture
–– Federated, partitioned, single instanceFederated, partitioned, single instance

••Data loadingData loading
–– COTS tools, quality control, validationCOTS tools, quality control, validation

••Data modelData model
–– SS‐‐57, Navigational, facilities, comprehensive57, Navigational, facilities, comprehensive

••Data managementData management
–– EdgeEdge‐‐matching, compiling source, matching, compiling source, conflating featuresconflating features
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Eliminating data redundancy through conflationEliminating data redundancy through conflation

••Conflation is the process of Conflation is the process of removing redundant features removing redundant features that that 

 coco‐‐exist in the same database.  exist in the same database.  
––

 

These features may or may not share the same:These features may or may not share the same:
••

 

GeographyGeography

••

 

ScaleScale

••

 

AttributesAttributes

••The result is a more efficient database.The result is a more efficient database.

••Also referred to as:Also referred to as:
––

 

1 Touch Editing1 Touch Editing

––

 

One Feature One TimeOne Feature One Time

––

 

DeconflictionDeconfliction
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Approaches to Centralized DataApproaches to Centralized Data
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Centralized DataCentralized Data
 Physical databasesPhysical databases Practicalities

–Scale/usage bands are 

 
breakpoints

–No overlap of features 

 
within a usage band

–Easy display of features
–Potential to ‘link’

 
features 

 
across usage bands
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Centralized DataCentralized Data
 Product WarehouseProduct Warehouse

Practicalities
–Simple queries

–Product ‘warehouse’

–1:1 relationship between 

 feature and product
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Realities:
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Realities:
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 dependent on products
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Centralized DataCentralized Data
 Best ScaleBest Scale

Practicalities
–

 

Decreased feature load on 

 
database

–

 

True

 

one feature, one time for 

 
all features (100% conflation)

–

 

Only largest (best) scale features 

 
are retained
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Centralized DataCentralized Data
 Scaled FeaturesScaled Features

Practicalities:
•

 

Same feature, multiple 

 representations in  database

•

 

Features can participate in 

 products across scales

•

 

Dependency on scale, not 

 product

•

 

Potential exists to ‘link’

 features across scale bands

•

 

True one feature, one time for 

 selected features
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Recommended ApproachRecommended Approach

1010

Hybrid:
•

 

Scale bands pre‐defined

•

 

Product neutral/seamless DB

•

 

Features attributed by scale(s)

•

 

Spatial / Attribute queries

•

 

Conflation of all features within 

 a scale band

•

 

Conflation of selected points 

 across entire database

•

 

Features can exist on many 

 products across scales
Scaled Features

1:500,000
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Best Scale
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Methodology for ConflationMethodology for Conflation
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Conflation within a scale bandConflation within a scale band
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Conflation across scale bandsConflation across scale bands
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Conflation across scale bandsConflation across scale bands

••Determination of most Determination of most 

 accurate positionaccurate position

••Participating scale bandsParticipating scale bands

••Geometry/Attribute Geometry/Attribute 

 transfertransfer

••Delete redundant featuresDelete redundant features

••Set conflation attributeSet conflation attribute
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1:176,000

Creating/updating productsCreating/updating products
 small scale productssmall scale products
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Creating/updating productsCreating/updating products
 large scale productslarge scale products
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SummarySummary

••Trends among hydrographic offices are:Trends among hydrographic offices are:
–– Spatial data infrastructures, interoperability, centralized dataSpatial data infrastructures, interoperability, centralized data

••Many significant considerationsMany significant considerations
–– Platform, architecture, data model, conflationPlatform, architecture, data model, conflation

••Conflation is the process of Conflation is the process of removing redundant features removing redundant features that that 

 coco‐‐exist in the same database.  (aka: exist in the same database.  (aka: 1F1T, One Touch Editing)1F1T, One Touch Editing)

••There are at least 4 approachesThere are at least 4 approaches
––

 

Best Scale, Physically separate, Scaled Features, Product warehoBest Scale, Physically separate, Scaled Features, Product warehouseuse

––

 

Practicalities and Realities to each approachPracticalities and Realities to each approach

••Hybrid of Best Scale + Scaled Features is bestHybrid of Best Scale + Scaled Features is best
–– It is very difficult to truly conflate all features across all sIt is very difficult to truly conflate all features across all scale cale 

 bands.bands.
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ESRI ESRI ‐‐
 

MaritimeMaritime
 GIS for a Blue PlanetGIS for a Blue Planet

BeataBeata

 
Van Van EschEsch
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